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“深度学习之父”大谈AI：寒冬不会出现，SCI论文评审机制有损创新。【AI
科技大本营导读】近日《连线》杂志发表了一篇文章，记录了与“深度学习之父” Geoffrey
Hinton 围绕人工智能伦理、技术、学术等领域的采访实录。当被问到如今人工智能是否将走进
寒冬时，Hinton 的回答非常坚决：“不会有‘人工智能寒冬’。因为 AI
已经渗透到你的生活中了。在之前的寒冬中，AI 还不是你生活的一部分。但现在它是了。”

在 20 世纪 70 年代早期，一位名叫 Geoffrey Hinton(杰弗里�辛顿)的英国研究生开始构建简单的
数学模型，以说明人类大脑中的神经元是如何在视觉上理解世界的。“人工神经网络”，正如其
名，几十年来仍被视为一种不切实际的技术。但在 2012 年，Hinton
和他在多伦多大学的两名研究生 Alex Krizhevsky、Ilya Sutskever
通过人工神经网络来提高计算机识别照片中物体的准确性，他们设计的深层卷积神经网络
AlexNet，也一举夺得了当年 ImageNet LSVRC 的冠军。仅仅半年后，Google 公司收购了这三位研
究人员创立的创业公司。至此，卷积神经网络(CNN)也由此将深度学习推进了新的历史阶段。

在此之前，人工智能不为多数人知晓，而今却已是硅谷炙手可热的话题。

在上周蒙特利尔举办的 G7 人工智能会议上，《连线》杂志采访了 Hinton，此次会议的主要参讲
嘉宾来自世界领先的工业化经济体，他们共同讨论了鼓励人工智能发展的益处，以及如何减少失
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业和偏见学习算法的缺陷问题。

以下采访经过编辑整理如下：

Wired：加拿大总理 Justin Trudeau
在七国集团会议上表示，人工智能带来的道德挑战问题需要更好的得到解决。对此您怎么看?

Geoffery Hinton：我一直担心致命的自主武器可能会被滥用。我认为应该像《日内瓦公约》禁止
化学武器那样禁止它们。即使不是每个人都签署这项协议，但它实际上扮演着的是一种道德象征
。你会注意到谁没有签署。

Wired：据了解，有 4500 多名 Google
的员工签署了一封抗议五角大楼合约的信件，其中涉及了将机器学习应用于无人机图像。Google
声称这并非用于攻击性用途。您当时签署了这封信吗?

Geoffery Hinton：作为一名 Google 高管，我不认为这是我能公开投诉的地方，所以我私下会抱怨
这个问题。我没有签署这封信，但我与 Google
的联合创始人谢尔盖�布林谈过。他说他对此也有点不太高兴，他们也不会追求这样的事情。

Wired：Google 的领导者决定完成但不续签合同。他们发布了一些有关使用人工智能的指导方针
，其中包括不使用该技术制造武器的承诺。

Geoffery Hinton：我认为 Google 做出了正确的决定。会有各种各样的问题需要云计算解决，所以
很难能划分出一个比较清晰的界限，从某种意义上这也是随机的。看到 Google
最后制定的底线我还是尤为高兴的。这种原则对我来说很有意义。

Wired：人工智能也可以在日常情况下出现道德问题。例如，当软件在用于社会服务或医疗保健
中给出判断时，我们应该注意些什么?

Geoffery Hinton：我是一名试图将技术发挥作用的专家，不是社会政策方面的专家。在这方面，
从我技术的角度来看，监管机构应该决定是否坚持：你可以解释你的 AI
系统是如何工作的。我认为这是一场彻底的灾难。

对于自己所做的大多事情，人们根本是无法解释的。当你聘请某人，你将取决于各种可以量化的
事情进行判断，然后才是你的直觉。人们不清楚自己是如何完成这个决策的。如果你非要他们解
释这个原因，那你就是在强迫他们编造一个故事。

神经网络同样也有类似的问题。当你训练神经网络时，它将学习十亿个数字，这些数字代表着它
从训练数据中提取的知识。如果你输入一张图片，做出正确的判断如“这是一个行人”。但如果
你问“为什么会这么想?”如果有任何简单的规则来判断图像是否包含行人，那么这个问题早就
被解决了。

Wired：那我们怎么能知道何时能信任这些系统呢?

Geoffery Hinton：你应该根据系统的表现进行规范，即运行几组实验看看这个系统是否存在偏差
。对于自动驾驶汽车，我想现在人们开始接受了这一概念。即使你不太了解自动驾驶汽车是如何
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做到这一点的，但如果事故发生的次数远远少于人类驾驶汽车的次数，那这是一件好事。我认为
我们必须像对待人们那样去做：你只看到它们的表现，如果反复出现问题，那就说明它们不那么
好了。

Wired：您之前提到，思考大脑的工作方式可以激发你对人工神经网络的研究。我们的大脑通过
感觉器官突触连接的神经元网络获取信息;人工神经网络则通过数学神经元网络提供数据，并通
过“权重”进行连接。在此前发表的一篇论文中，您和几位共同作者认为应该做更多的工作来解
释大脑工作的学习算法。为什么?

链接：https://arxiv.org/abs/1807.04587

Geoffery Hinton：这套算法解决的问题与我们大多数神经网络有很大不同。人脑大约有 100
万亿个突触。人工神经网络拥有的数量通常至少小 1 万倍。人脑使用大量的突触从而尽可能多地
从几个片段中学习。深度学习擅长在神经元之间使用更少的“连接”进行学习。我认为大脑并不
关心将大量知识压缩到几个“连接”中，它关注的是通过大量“连接”快速提取知识。

Wired：我们如何构建功能更强大的机器学习系统?

Geoffery Hinton：我认为我们需要转向另一种计算。幸运的是，我这里就有一个。(这是一款来自
英国初创公司 Graphcore 的原型芯片，用于加速机器学习、深度学习算法实现。)

几乎我们运行神经网络模型的所有计算机系统，甚至包括 Google 的特殊硬件，都使用 RAM
存储。从 RAM 中获取神经网络的权重需要耗费大量的计算资源，所以处理器可以帮忙解决。一
旦每个系统都确保获得了权重，处理器就会不断计算。这是一项巨大的成本，也就是说你根本无
法改变你为每个训练样本耗费的资源。

在 Graphcore 的芯片上，权重存储在处理器中的高速缓存中，而不是存储在 RAM 中，也不需要
移动，因此，事情就变得比较简单了。可能我们会得到一个系统，比如一万亿个权重。这更像是
人脑的规模。

Wired：最近人工智能和机器学习的兴趣和投资热潮意味着研究资金比以往任何时候都多。该领
域的快速增长也是否带来了新的挑战?

Geoffery Hinton：社区面临的一个巨大挑战是，如果你想发表一篇机器学习的论文，那么论文中
就一定要有划分了不同数据集的数据表格做支撑，还要有不同的方法，且方法必须看起来最优。
如果不是这样的话，那么这篇论文有可能很难发表。我不认为这种方式鼓励了人们可以大胆思考
。

如果你有一篇全新观点的论文，那么就不一定能有机会评审通过。因为一些年轻的评审员并不理
解这篇论文观点。再或者，放在资深评审员面前，他又会因为评审了太多论文，一时意识不到这
篇论文究竟是不是无稽之谈。任何有悖于大脑(常理)的事情都不会被接受。所以，我认为这非常
糟糕。

我们应该做的，特别是在基础科学会议上，是诞生一个全新的想法。因为从长远来看，我们知道
一个全新的想法会比一个细微的改进更有影响力。我认为现在出现这一本末倒置的原因，就是因
为有了一大批年轻人和一小部分资深人士构成的评审队伍。
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Wired：那么这会损害该领域的进展吗?

Geoffery Hinton：只需要等几年，这种不平衡将自行纠正。这也是暂时的。企业正忙着教育用户
，大学正忙着教育学生，大学将最终聘请该领域更多的学者教授，一切将走向正规。

Wired：一些学者警告说，目前的炒作可能会像 20 世纪 80
年代那样进入“人工智能寒冬”，当时是用于研究进展不符合预期，而人们对 AI
的兴趣以及资金支持枯竭了。

Geoffery Hinton：不，不会有“人工智能寒冬”。因为 AI
已经渗透到你的生活中了。在之前的寒冬中，AI 还不是你生活的一部分。但现在它是了。

更多 科研头条 请访问 https://www.iikx.com/news/topnews/
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